02/12

As 16h

Realizacio

p7 prodemge

eu vou estar na
INOVA 2021!

Trilha: Data Science e |A

A Era das Estratégias , _
Confira a programacao completa em:

de Dados www.inova.mg.gov.br
David Braga I‘ I\” ()\/Aﬂ\
—
4* SEMANA DE INOVAGAOD

Correalizacdo

MINAS o A
A GERAIS ®BDMG FA%?%:G




Buscando obstinadamente!

Eu sou um incentivador de pensadores, preocupado em ajudar pessoas em suas

carreiras e compartilhar conteddos para expandir o conhecimento 4 todos. Sou

Especialista Big Data, atuando em Estratégias de Dados, Arquiteturas e Solugdes,
suportando organizagies em diregéo & cultura Data Driven e unindo anseios de

negdcio e entrega de valor.

il 5 Em uma jornada onde a Tomada de Deciséo embasada por dados estd entregando
| J grandes inovagiies e ajudando a mudar vidas e melhorar nosso mundo, eu fico

muito feliz em fazer parte dessa evolugio humanalll

Vamos nos conectar ?

David Braga
Lider de Préatica IBM
Servicos e Inteligéncia de Dados

SCAN ME




A Criatividade é a Inteligéncia se divertindo...

- Desconhecido -
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Um pouco sobre Cultura Data Driven



O que é uma Cultura Data Driven?

Uma Cultura Data Driven é a pratica de direcionar e utilizar ferramentas e tecnologias
em conjunto com habilidades humanas, embasando e otimizando a tomada de
decisdes com o uso constante de dados.




Aquisi¢ao ¢ 0timiza¢ao das analises
sobre os dados

Estratégias de Dados ¢ Governan¢a para

4 Vantagens de ser conhecimento dos dados

Orientado a Dados

Descobertas de Insights, Varidveis e
Indicadores para novos produtos ¢
abordagens de mercado

Aplicagao de Inteligéncia e predi¢ao n
tomada de decisao



PILARES DE UMA CULTURA DATA DRIVEN

Assets

Processos

Pessoas
Tecnologias

GOVERNANCA

INTEGRACAO

PLANEJAMENTO

Estratégia de Dados



O que é uma Estratégia de Dados?

Uma Estratégia de Dados € uma abordagem que direciona a arquitetura e
armazenamento de dados em direcao a entregar os recursos e informacoes
necessarias para analises, consumos e tomadas de decisao da organizacao.

A ideia por tras do desenvolvimento de uma estratégia de dados, € garantir que
todos os recursos de dados, sejam posicionados de forma que possam ser usados,
compartilhados e movidos com facilidade e eficiéncia. Os dados sao vistos como um
ativo critico que permite a tomada de decisdes e o impulsionamento de diversas
possibilidades em relacao ao mercado e a maturidade organizacional.



Componentes de uma Estratégia de Dados

06800

* Adquirir e Estruturar e Clusterizar e Qualificar e Politicas

* Acessar * Metadados e Escalar * Enriquecer * Acessos

* Compartilhar * Integrar * Paralelizar * Validar * Permissdes

* Movimentar * Replicar * Virtualizar * Consolidar * Confiabilidade



Ciclo de Vida dos Dados



Ciclo de Vida dos Dados
DAMA —-PMBOK
(Project Management Body of Knowledge)




LGPD - Lei Geral de Protecao de Dados



COLETA

Eliminacado

i PROCESSAMENTO LG P D
ART. 5°

ARMAZENAMENTC /e
Anadlise

Compartilhamento




FASE DO CICLO

CICLO DE VIDA DOS DADOS

ANTES DA LGPD

COMALGPD

Coleta

0s dados pessoais sdo coletados
indiscriminadamente.

0s dados pessoais coletados devem obedecer ao principio da necessidade e
da finalidade.

Processamento

Compartilhamento

Os dados podem ser processados sem um
tratamento especifico.

0s dados pessoais sdo compartilhados sem a
necessidade do consentimento de seus

titulares.

0 processamento de dados so podera ser realizado se o tratamento estiver
enquadrado no Art. 7¢ da LGPD.

0 compartilhamento de dados deve ser consentido pelos seus titulares.

0s dados pessoais sao armazenados e mantidos

0s dados pessoais devem ser armazenados e mantidos por prazos

Armazenamento : , definidos, ou seja, até que finalidade seja alcancada ou deixem de ser
por tempo indeterminado. L ; ,
necessarios ou pertinentes ao alcance da finalidade.
0s dados pessoals sao reutilizados sem a , .
o ; ) Um novo consentimento deve ser solicitado sempre que houver mudanca
Reutilizacdo necessidade de consentimento de seus .
] de finalidade.
titulares.
Eliminac 0s dados pessoals sao mantidos sem a 0s dados pessoais devem ser eliminados apos o término de seu
iminacdo

obrigatoriedade de serem eliminados.

tratamento.

LGPD
ART. 5°



Nexo Estratégico de Dados



Nexo de Dados

. loT
Big Data
Cloud
Inteligéncia
Artificial
Redes

Sociais




ANALYTICS

Por meio de metodologias e das melhores praticas de analise e entendimento de
negocio, ajudamos nossos clientes no conhecimento e arquitetura de suas
iInformacoes, agregando valor e otimizando a tomada de deciséo.

Cognitiva

I.*.I C’.@j * Inteligéncia Artificial
I

®)
D L] L]
?D: Prescr|tlva * Machine Learning
~o® : . . : .
% Q ﬂﬁg{&ﬁ}‘;ﬁ" « Define a¢bes futuras - ou seja, » Deep Learning, para aplicara
ancive m d R "O que fazer a seguir?” inteligénciasemelhante ao
; =2 P re |tlva ” cérebro humano para
o 'l _ I - Diz o que é provavel que * gog‘ base ”la al‘”a ise de executar determinadas tarefas
| i ocorra ados atual, planos, metas e
< D - 4 t 1 objetivos futuros predefinidos
= Iagnos ICd Com base em dados
iti ot nistricose assumeplanos/ {200 A R e
DeSC r|t|va automatica modelos estaticos de cada diciséo e recomendar o
negdcios .
 Com base em dados ao vivo « Explica "por que" as coisas J melhor plano de acao
‘ ) estdo acontecendo * Ajuda as decisdes de
+ Diz o que é acontecendo em negécios a serem
tempo real * Ajuda a solucionar problemas automatizadas usando

* Preciso e pratico para algoritmos

gerenciamento de operagoes

« Facil de visualizar

COMPLEXIDADE




Exemplos de Estratégias de Dados
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Arquitetura Data Mesh — Dados como Servigo
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Estruturando um case Data Lake



MAIS Alimentos — Lider do Segmento Atacadista
de Alimentos

MAIS Alimentos € uma empresa dedicada no abastecimento de
produtos alimenticios e pereciveis, desde 2010. A companhia
transicionou uma estratégia de vendas online com lotes fechados e
leildes para grandes parceiros, onde aumentou em 45% no ultimo
ano a receita geral.

Detalhes Tecnicos Atual CASE ESTRATEGIA
Portais e Micro servicos - Site, Intranet e APIs, Scripts Python DE DADOS
Silos de dados manuais | Informacdes externas demoradas

Data Warehouse — SQL Server 20 TB | ETL e cargas D-1

Ferramenta de Integracdo - SSIS Integration Service Microsoft

Ferramenta de Visualizagao - Power Bl

Solucao projetada

Por conta da baixa velocidade de processamento de dados,
dificuldades no controle e gestao de estoque, e pouca flexibilidade
no uso de informacgdes de mercado, a MAIS Alimentos revisou o
modelo informacional e projetou a implementacéo de um ambiente
Big Data com o framework Hadoop.



PREMISSAS

Requisitos de negdcio

Centralizar as informacgoes de todos os
departamentos

Suportar novas fontes como APIs e Redes Sociais
Disponibilizar processos de monitoramento em
tempo real

Habilitar um programa de Governanca

Suportar diferentes velocidades de processamento
Habilitar o conceito de exploracdo para a area de
Inteligéncia (Nucleo de Ciéncia de Dados e
Negocio)

Definir Arquitetura de Dados com base em 3
dimensoes, Clientes, Vendas e Produtos

Expandir o ambiente analitico

Solicitacbes

Manter a ferramenta padrdo de relatorios — Power

BI

Manter o Data Warehouse existente

Estruturar novos fluxos de dados integrados com o
DW

Usar o SQL Server para consumo de informacgoes

consolidadas e BI
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SCRIPTS &
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Requisitos de negocio

PROJETO
ENTREGUE COM
SUCESSO!




Perfis e responsabilidades
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Muito Obrigado!




